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Resumo: O Indice de Desenvolvimento da Educacio Bdsica (IDEB) é a métrica que
diagnostica a qualidade do ensino a partir do desempenho médio e do fluxo escolar.
Este estudo utilizou mineracdo de dados e métodos de aprendizagem de mdquina
para investigar varidveis associadas ao IDEB. Foram utilizados dados do estado de
Sergipe de 2017 do Sistema de Avaliacao da Educagdo Bésica (SAEB) e Censo Escolar.
As categorias de varidveis usadas foram: contexto familiar dos estudantes, estrutura
das escolas e condicdes de trabalho dos professores. Verificou-se que as varidveis
socioecondmicas dos estudantes tem uma forte relacdo com as notas do IDEB das escolas,
sobretudo as varidveis relacionadas aos pais ou responsdveis pelos alunos e situagdo
financeira familiar.
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Data Mining to investigate IDEB using School Census of Basic Education
and SAEB: a case study in Sergipe

Abstract: The Basic Education Development Index (IDEB) is a metric that diagnoses
the quality of education based on average performance and school flow. This study
uses data mining and machine learning methods to investigate variables related to IDEB.
Data from the state of Sergipe from 2017 from the Basic Education Assessment System
(SAEB) and School Census were used. The categories of variables used were: students’
family context, school structure and teachers’ working conditions. It was found that the
socioeconomic variables of students have a strong relationship with the IDEB scores
of schools, especially as students related to parents or guardians and family financial
situation.
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1. Introducao

A qualidade educacional é um tema de grande importancia. Atualmente, o
principal mecanismo nacional utilizado para sua avaliacio é o Indice de Desenvolvimento
da Educac¢do Bésica (IDEB). O indicador relaciona informacdes do rendimento escolar,
obtidos pelo Censo Escolar, e de desempenho oriundos do Sistema Educacional de
Avaliacdo Basica (SAEB) e Prova Brasil (Fernandes, 2007).

Através do IDEB, o governo realiza o diagndstico do contexto educacional do
pais e orienta as politicas desse cunho, com o objetivo de melhorar a qualidade do ensino
basico (Inepl [2020c)). Contudo, autores como |Chirinéa e Brandao| (2015) e (Gusmao,
Gusmao e Dias| (2021) alertam para o simplismo de se avaliar o desempenho escolar
apenas pela 6tica de exames padronizados. Para |Fernandes e Gremaud (2009) e [Freitas
(2007)), os resultados de exames padronizados sdo insuficientes para medir o desempenho
escolar, visto que este ndo é consequéncia apenas do ambiente escolar.



Entender o IDEB como o indice que revela a qualidade da educagdo € tratd-la
a partir de uma visao reducionista e psicologizante por meio do direcionamento apenas
para varidveis individuais, excluindo-se uma estrutura mais ampla de varidveis sociais e
econOmicas que afetam este fendmeno (Chirinéa e Brandao, [2015). Nesse sentido, as
condi¢des materiais em que se dd essa educagdo devem ser consideradas. E importante
destacar, ainda, que a ideia da existéncia de igualdade de oportunidades e a atribui¢do do
fracasso escolar a varidveis individuais esteve presente no cerne da histéria da Psicologia
da Educacdo e vem influenciando certos discursos no campo da educacdo até hoje (Patto,
1999).

Portanto, na atualidade, o IDEB ¢é tratado como sendo um indice ’neutro’para
avaliacdo do desempenho e da qualidade educacional baseado na ideologia meritocrética,
ignorando a grande importancia da desigualdade social e o seu impacto em relacdao ao
fendmeno educacional (Freitas, 2007). Adicionalmente, como pontuam Souzal (2020) e
Viégas (2020), ndo € possivel analisar o desempenho dos alunos com foco direcionado
apenas a varidveis individuais e familiares, devendo-se considerar um conjunto de
variaveis politicas, econdmicas, histdricas, sociais, pedagdgicas e institucionais.

Dentro desse contexto, segundo Baker, Isotani e Carvalho (2011), a Mineracao
de Dados Educacionais (MDE) surge como alternativa para investigar dados obtidos
em ambientes educacionais. A MDE vem sendo utilizada para investigar a previsao
de problemas como: evasdo (Calixto; Segundo e Gusmao, [2017; Colpani, 2018),
desempenho (Laisa e Nunes|, 2015) e IDEB (Gusmao; Gusmao e Diasl, 2021). Assim
sendo, o presente trabalho realizou um estudo em busca dos principais fatores que
influenciam a nota do IDEB, utilizando informacdes de trés categorias: informagdes
socioeconOdmicas dos estudantes, estrutura fisica das escolas e condi¢ao de trabalho dos
professores. Para tanto, utilizou-se a MDE em um conjunto de dados de escolas do 3° ano
do ensino médio do estado de Sergipe.

Este trabalho esta organizado da seguinte forma: a se¢do 2 apresenta os trabalhos
relacionados, a se¢do 3 apresenta a metodologia aplicada, os resultados obtidos e
discussdo sao mostrados na secdo 4. Por fim, a ultima se¢do contém as conclusdes da
pesquisa.

2. Trabalhos Relacionados

Nesta secdo serdo descritos trabalhos relacionados, bem como o diferencial do
presente estudo. Em |Pinto, Junior e Costa (2019) foi realizada uma pesquisa a fim de
identificar os fatores que afetam o desempenho escolar dos alunos do 9° ano do ensino
fundamental de escolas publicas da cidade de Teotonio Vilela- AL. Para isso, foram
exploradas técnicas de selecdo de atributos e algoritmos preditivos (NaiveBayes, J48,
JRip, LibSVM, RandomForest, IBK, OneR e REPTree). Desses algoritmos, o OneR,
LibSVM e J48 apresentaram maior acurdcia. Alguns atributos que se destacaram nessa
pesquisa por influenciar o desempenho escolar foram: notas em portugués, a atencdo do
professor em relacdo a correcdo de atividades, a utiliza¢do da biblioteca/sala de leitura da
escola, a prética de leitura da mae, a pratica de leitura do aluno e fatores socioecondmicos
(a casa possuir TV, banheiro, maquina de lavar).

Ja em Medeiros e Santiago (2019), o objetivo foi compreender a relag@o dos perfis
escolares dos estudantes e o impacto das politicas publicas educacionais no Estado de
Pernambuco. Foram utilizadas amostras do ano de 2017 de turmas do 3° ano do ensino
médio e algoritmo de florestas aleatdrias. Os resultados apontaram a necessidade de
atuacao de politicas publicas no combate a distor¢ao idade-ano e a reprovacao.

Silva, Silva e Lima (2020) aplicaram técnicas de mineragdo de dados a fim



de identificar as atividades desenvolvidas pelos Diretores da Escola que impactaram
no desempenho dos alunos do Ensino Médio nas avaliagdes do SAEB de 2017. Foi
identificado que o tempo de experiéncia, a titulacdo do diretor, as acdes para reduzir as
reprovacgdes e nivel socioecondmico da escola contribuiram para o desempenho escolar
dos alunos.

Goes e Steiner (2016) desenvolveram uma metodologia para criagdo de etiquetas
de classifica¢do das escolas publicas em Araucéria- PR a partir das notas da Prova Brasil.
Para isso, foram explorados trés algoritmos que obtiveram resultados satisfatdrios, a
saber: SVM, Redes Neurais Artificiais e Algoritmos Genéticos.

Em [Canedo et al.| (2019) foi analisado como a qualificacdo académica dos
professores impacta nas notas do IDEB das escolas. O estudo de caso compreendeu
docentes que trabalhavam em escolas do Estado de Goids e o algoritmo utilizado € o
priori. Foi constatado que o nivel de pds-graduacdo dos professores tem impacto na nota
final do IDEB.

Calixto, Segundo e Gusmao|(2017) buscaram identificar as varidveis relacionadas
a evasdo escolar. Para tal, utilizou-se dados do censo educacional dos anos de 2014,
2015 e 2016 dos estados de Ceard e Sergipe e os algoritmos utilizados foram de regressao
logistica e inducao da regra. A idade, etapa de ensino, modalidade de ensino, existéncia
de laboratorios e localizacdo da escola foram varidveis associadas a evasao escolar.

O presente estudo tem seu diferencial em combinar amostras de dados com trés
categorias de informacdes: dados socioecondmicos dos alunos, estrutura fisica da escola
e condi¢des de trabalho dos professores, devido a compreensdo de que o desempenho
educacional envolve diversos aspectos além das fronteiras escolares. Além de utilizar
dados de um estado pouco explorado em pesquisas desse cunho.

3. Metodologia

Nesta secdo serdao apresentadas as etapas de desenvolvimento do estudo. O
objetivo das andlises € encontrar os fatores educacionais que mais influenciam o IDEB.
Para tanto, para compor as amostras de dados, foram escolhidos dados educacionais do
ano de 2017 de turmas do 3° ano do ensino médio do estado de Sergipe.

E importante salientar que, para nortear a selecdo das técnicas de mineracio de
dados utilizadas nos experimentos, foi desenvolvida uma busca, junto a literatura. A
partir dessa etapa, foi possivel perceber a vasta aplicacdo de algoritmos de aprendizagem
supervisionada, sobretudo, voltados a tarefa de classificacdo e a utilizagdo das técnicas de
selecdo de atributos como método de preparacdo dos dados. Além disso, a CRISP-DM
(Cross Industry Standard Process for Data Mining) foi a metodologia de mineracdo de
dados mais encontrada nos estudos encontrados.

Portanto, a metodologia aplicada no processo de mineracdo de dados foi a
CRISP-DM, uma abordagem composta por 6 fases bem definidas, a saber: Compreensao
do Dominio, Compreensdo dos Dados, Preparacao dos Dados, Modelagem, Avaliacdo e
Implantagcao. Cada fase do CRISP-DM desenvolvida neste estudo serd descrita a seguir,
exceto a fase de implantacao.

3.1. Compreensao do Dominio

Para alcancar o objetivo dos experimentos, serdo aplicadas técnicas de selecdo de
atributos e algoritmos de classificacdo em uma amostra de dados derivadas do SAEB e
Censo escolar. As questoes norteadoras das andlises sao:

1. Quais os modelos de classificacdo possuem o melhor desempenho?
2. Quais foram as variaveis associadas ao IDEB identificadas nas andlises?



3.2. Compreensao dos Dados

As bases de dados originais foram obtidas no portal de microdados do INEF
A base do SAEB é composta por respostas de uma série de questionarios aplicados
em professores, diretores e estudantes, enquanto o Censo Escolar é composto por
caracteristicas dos estabelecimentos de ensino, gestores, turmas, alunos e profissionais
escolares em sala de aula, coletadas em duas fases: no periodo de matricula e no final do
ano letivo (Inep, [2020a).

Neste estudo, foram utilizadas as tabelas referentes ao questionario dos alunos do
3° ano do ensino médio (Estado de Sergipe) do SAEB e as tabelas de docentes, escolas
e turmas do Censo Escolar, ambas estdo disponiveis em formato CSV. O questionario
do aluno é composto por 60 itens que abordam assuntos como nivel socioecondmico,
participacdo da familia e atividades pedagogicas (Inep, 2020b). Ja as tabelas do
Censo Escolar, sdo compostas por informacdes voltadas a estrutura fisica das escolas,
composicao das turmas e corpo docente, como por exemplo, nivel de especializacdo, o
tipo de atividade profissional dos professores, tipo de contratacdo. (Inep,|[2020a).

3.3. Preparacao dos Dados

Inicialmente, as bases de dados originais foram filtradas a partir do estado de
Sergipe. Em seguida, foram criadas trés bases de dados. A primeira com informagdes dos
estudantes (chamada de Base A), a segunda com informacdes das escolas e professores
(chamada de Base B) e a dltima com a unido dessas duas bases (chamada de Base C).
A primeira contém varidveis derivadas do questiondrio do aluno do SAEB e a segunda
atributos derivados de professores e da estrutura fisica das escolas, oriundas do censo
escolar, mas também da nota do IDEB das institui¢des, coletada manualmente no portal
do IDEBF As varidveis derivadas do questionario do aluno do SAEB foram criadas a partir
do agrupamento a nivel de escola, da quantidade de respostas para cada item das perguntas
presentes no questiondrio, conforme o exemplo apresentado na Tabela ]

Tabela 1. Exemplo de cria¢@o das varidveis deriavadas

Questao 20
Nome Original da Questao na base do SAEB Variaveis Derivadas
TX_RESP_Q020 TX_RESP_Q020_A \ TX_RESP_Q020_B
Descricao
Sua mde, ou a mulher responsavel Varidvel referente a quantidade Variavel referente a quantidade
por vocé, sabe ler e escrever? de resposta ”Sim”para uma escola | de resposta "Nao”para uma escola

A integracdo das bases A e B, para formacdo da base C, foi feita utilizando o
codigo das escolas presente nas bases do SAEB e do Censo Escolar. Portanto, este estudo
teve como diferencial a criacdo de uma base de dados (base C) contendo informagdes
de bases distintas, agregando dados sobre a estrutura das escolas, informacdes sobre
professores, ambiente familiar dos alunos e IDEB das escolas.

Tabela 2. Composi¢@o das bases de dados desenvolvidas

Base Quantidade Quantidade de Quantidade de Atributos Descricio
Total de Atributos | Atributos Derivados das Bases originais ¢
Base com informagdes do
A 235 227 8 questiondrio do SAEB
Base com informagdes das escolas e
B 183 18 165 Professores vindas do Censo Escolar
418 245 173 Unido das bases Ae B

*Portal do INEP: (https://www.gov.br/inep/pt-br/acesso-a-informacao/dados- abertos/microdados)
Portal IDEB: |(http://ideb.inep.gov.br/)


https://www.gov.br/inep/pt-br/acesso-a-informacao/dados-abertos/microdados
http://ideb.inep.gov.br/

A aplicagdo da técnica de discretizagdo das notas do IDEB também foi realizada
nesta etapa. Esse processo € aplicado em varidveis continuas, que consiste em mapear
os valores continuos para valores discretos. Dessa forma, criou-ou, através do calculo da
média do IDEB para cada base, a varidvel dependente ’Classe-Ideb”, composta por trés
valores: abaixo da média, média e acima da média.

ApOs a criacdo, as bases ainda passaram por outras etapas de pré-processamento,
a saber: retirada de colunas com 60% dos valores nulos e preenchimento de valores
faltantes por zero. Esse procedimento foi realizado de modo a facilitar a condugdo da
pesquisa. Por fim, foram aplicadas as técnicas de selecdo de atributos com o objetivo
de encontrar o subconjunto de varidveis que realizam a melhor previsdo das notas do
IDEB. Dessa maneira, foram utilizadas as seguintes abordagens de selecao de atributos:
filtragem, embaralhamento e embutida, além da aplicacdo do método merge (Lima, 2016)).
A escolha dessas abordagens foi feita baseada em um estudo semelhante realizado em
(Pinto et al.,2019)

3.4. Modelagem

Nessa fase foram realizados dois conjuntos de experimentos. O primeiro conjunto
sem a selecdo de atributos das bases de dados e o segundo conjunto com a sele¢do de
atributos das bases de dados. A métrica de avaliacao utilizada foi a acurécia, que indica a
porcentagem de acerto de um classificador, ou seja, quanto maior a acurdcia, melhor € o
modelo gerado (Matos et al., [2009).

Para criacdo dos modelos de aprendizagem de maquina, foram escolhidos
algoritmos de classificacdo devido as caracteristicas das bases de dados e a ampla
utilizacdo desses algoritmos na literatura em problemas desse cunho, conforme
encontrado na revisdo sistematica. Portanto, os seis algoritmos selecionados, os mais
encontrados na revisao, foram: Arvore de Decisdo (AD), Florestas Aleatorias (FA),
Maquina de Vetor de Suporte (SVM), Naive Bayes (NB), K-vizinhos aleatérios (KNN)
e Regressdo Logistica (RL). E importante destacar que foi utilizado o método Holdout
(Han; Pe1 e Kamber, 2011), onde 80% das amostras foram utilizadas para treinamento e
20% para teste.

Além de avaliar os modelos quanto a acuricia, as varidveis presentes no melhor
modelo foram analisadas quanto ao seu nivel de importincia e impacto na classificacao.
O processo de identificacdo das varidveis mais influentes se deu a partir da aplicacdo e
anadlise do algoritmo de floresta aleatdria na base de dados com maior acurdcia. No que
diz respeito as tecnologias utilizadas, Python € a linguagem de programacio utilizada
tanto na fase de pré-processamento quanto na criacdo dos modelos de aprendizagem de
maquina e os ambientes utilizados sdo a IDE Spyder e a ferramenta Jupyter Notebook. A
fase 5 serd apresentada na secdo seguinte.

4. Resultados e Discussoes

Nesta secdo serdo apresentados os resultados encontrados a partir da utilizagao
das trés bases de dados que podem ser observados detalhadamente na Tabela 3]

Os resultados revelaram que a aplicacdo da técnica de selecao de atributos
contribuiu significamente com o aumento da acurdcia dos modelos para a maioria dos
casos. Além disso, pode-se perceber que o experimento com a base de dados C
obteve os melhores resultados. Ainda, os modelos desenvolvidos a partir da base C
com a utilizagdo da filtragem e o método merge obtiveram os melhores resultados.
Dentre eles, os algoritmos de Floresta Aleatoria, Arvore de Decisdao, SVM e Regressao
Logistica alcancaram as maiores acuracias sendo, 96.05%, 90.79 %, 93.42 % e 94.74 %



Tabela 3. Resultados das Andlises na base de dados de Sergipe
Acuricia
Com Selecdo de Atributos

Filtragem Embutida Embaralhamento [ Merge
A B C A B C A B C A B
FA 75.0% | 43.75% | 5625 % | 81.25% 50.0% | 96.05% | 625% | 6875% 815% | 75.0% 5625% | 81.5% 97.31 %
NB 68.75 % | 56.25% | 750 % | 75.0% 5625 % | 7895 % | 62.5% | 62.5% 81.25% | 62.5% 56.25% | 68.75% 82.89 %
AD 625% | 250% | 5625% | 625% 37.5% | 90.79 % | 56.25 % | 37.5% 68.75% | 68.75% 68.75 % | 68.75 % 93.42 %
SVM | 75.0% | 315% | 500% | 68.75% 375% |[9342% | 500% |5625% 81.25% | 62.5% 68.75% |93.75 % 93.42 %
RL 81.25% | 37.5% | 5625% | 87.5% 375% | 9474 % | 5625% | 625% 750% | 625% 62.5% | 750% 9342 %
KNN | 50.0% |81.25% | 68.75% | 68.75% 81.25% | 69.74 % | 62.5% | 5625% 43.75% | 75.0% 5625% | 62.5% 7632 %

Método Sem Selecdo de Atributos

respectivamanete na filtragem e 97.37 %, 93.42 %, 93.42 % e 93.42 % no merge.

O destaque da eficiéncia dos algoritmos com a utilizacdo da base de dados C,
a qual considera aspectos relacionados ao contexto familiar dos alunos, condicdes de
trabalho dos professores e estrutura das institui¢des escolares, reforca a importancia
da consideracdo de multiplas dimensdes quando trata-se de qualidade educacional e
desempenho escolar dos estudantes, como bem apontam Viégas (2020), Souza| (2020),
Gusmao, Gusmao e Dias| (2021)), (Chirinéa e Brandao| (2015)), [Freitas| (2007)).

Especificamente, as varidveis que mais influenciaram a nota do IDEB podem ser
vistas na Tabelad] Como foi dito anteriormente, pode-se perceber que com a utilizagio
da base de dados C os melhores resultados foram obtidos. Portanto, a combinacdo das
informagdes socioecondmicas dos estudantes, atividades profissionais dos docentes e a
estrutura fisica das escolas aumentou a acuricia das previsOes das classes de notas do
Ideb. Esse panorama indica que o desempenho escolar, de fato, € uma sintese de multiplas
determinacoes.

Tabela 4. Principais varidveis associadas ao IDEB de Sergipe

Questao Resposta
Vocé ja abandonou a escola durante o periodo de aulas e ficou fora da escola o resto do ano? Duas vezes ou mais
Vocé concluiu o Ensino Fundamental na Educac@o de Jovens e Adultos(EJA), antigo supletivo? Sim
Na sua casa tem computador? Dois
Total de Funciondrios da Escola Maior nimero de funciondrios
Na sua casa tem carro? Um

Tal resultado se assemelhou com os achados de |Silva et al| (2020), estes
encontraram dentre as causas associadas ao desempenho escolar fatores ligados a trés
grupos: familia do aluno, comportamento do aluno e a escola. As varidveis que contém
um maior grau de importancia na classificacao podem ser vistas na Tabela 4} sendo elas:
os estudantes que abandonaram a escola mais de uma vez, estudantes que concluiram
o ensino na modalidade EJA, a quantidade total de funciondrios na escola e os alunos
que possuem dois computadores em casa. Segundo Filho e Aratjo|(2017), o abandono -
juntamente com a evasao - € uma das maiores fraquezas da educacao no pais e a situagao
socioecondmica dos estudantes pode influenciar fortemente essa decisao.

Em relagdo a isso, destacaram-se as varidveis relacionadas a estrutura econdmica
familiar e o grau de formacdo dos pais. A presenca de atributos ligados a estrutura
econOmica familiar pode estar relacionada ao IDEB da escola e, consequentemente, ao
desempenho escolar, pois uma maior renda pode propiciar um melhor acesso a educagao
(Simoes, 2016). De acordo com |Freitas| (2007)), o nivel socioecondmico destaca-se como
importante aspecto quando trata-se de desempenho escolar, ressaltando, com isso, a
necessidade do combate a desigualdade social.

E importante destacar que foi identificado que alunos de escolas com nota do
IDEB acima da média apresentaram mais posses em suas casas, como carro, televisao,
dvd, computador, geladeira, além da quantidade de quartos e banheiros.



Em relacdo ao grau de formacao dos pais, foi percebido que quanto maior o grau
de instru¢do, maior a nota do IDEB. Além disso, os alunos tendem a ter notas abaixo
da média quando os pais ou responsdveis ndo frequentam reunides escolares ou nao
estimulam e acompanham a vida escolar dos estudantes. De forma concordante, segundo
Silva, Silva e Martins| (2019), o acompanhamento dos responsaveis nas atividades
escolares contribui diretamente no desempenho dos alunos.

Segundo Silva et al.| (2020), o nivel de escolaridade dos responsaveis impacta no
desempenho escolar, na medida em que aumenta a probabilidade do acompanhamento
no processo educativo do estudante. Desse modo, foi constatado que, para amostra de
dados utilizadas, estudantes de escolas com nota do IDEB acima da média, tem pais ou
responsdveis com o ensino médio completo.

Ainda a respeito do nucleo familiar, foi encontrado outro dado relevante. Os
alunos que fazem as atividades domésticas tiveram um desempenho inferior se comparado
aos que nao realizam. Segundo |Alberto et al. (2009), as horas empregadas em tarefas
desse cunho deixam de ser dispendidas em outras atividades que teriam impacto positivo
na vida do individuo, como, por exemplo, o estudo fora da escola.

Outro grupo de varidveis que merecem destaque sdo as voltadas a vida estudantil.
As questdes mostram que o inicio da vida letiva, a modalidade de conclusido do ensino
fundamental e o abandono escolar se apresentaram como importantes em relagdo a nota
do IDEB. Além disso, o tempo gasto em entretenimento também se destacou.

No conjunto de varidveis relacionadas as institui¢des de ensino, foi identificado
que quanto melhor a estrutura fisica, melhor € o desempenho escolar, sobretudo a presenca
de biblioteca, sala de leitura, quadra de esportes, existéncia de saneamento bdsico e
laboratério de informatica. Apesar da escola ndo influenciar diretamente na situacio
socioecondmica dos discentes, pode criar mecanismos para garantir acesso a educacdo
(Silva; Silva e Lima, 2020). Dessa maneira, o acesso a servicos bdsicos, como agua e
esgoto sanitario; dependéncias escolares, como biblioteca ou sala de leitura; infraestrutura
de comunicacdo e informacdo; sdo fundamentais para o desempenho escolar (Satyro;
Soares et al., [2007)).

No grupo de varidveis dos professores, temos que a pds-graduacdo se mostrou
como um item de grande importancia, mais especificamente quantidade de professores
com mestrado e doutorado. Esse resultado se assemelha a [Canedo et al.| (2019) que
constatou que as regides do pais que contém docentes com maior nivel de formagdo
também apresentam maiores notas do IDEB.

De maneira geral, pode-se perceber uma forte influéncia das varidveis
socioecondmicas, sendo as mais importantes: a estrutura econOmica familiar, grau de
formacdo e letramento dos pais ou responsaveis, 0 seu acompanhamento e incentivo na
vida estudantil e a participagdo dos estudantes nas atividades pedagdgicas. Além das
varidveis desse grupo, também foi identificado a presenca de atributos ligados a estrutura
fisica da escola e capacitacao profissional do professor.

Os resultados relatados se assemelham ao que foi encontrado por Filho (2012),
em que as varidveis que melhor explicaram o desempenho escolar estido relacionadas a
familia e comportamento do aluno, como a educagdo da mae, atraso escolar, inicio da
vida académica, reprovacdo prévia, presenca de computador em casa e trabalho fora de
casa.

Como pode-se perceber houve uma predomindncia das varidveis
socioecondmicas, principalmente as voltadas ao ambiente familiar, mas também
uma parcela significativa daquelas voltadas a escola. O que comprova que o desempenho
escolar nao depende apenas de varidveis individuais (Vasconcelos et al.,|2020). Portanto,



analisar o desempenho escolar apenas por testes padronizados, pode ndo trazer um
panorama veridico, necessitando assim de estudos envolvendo multiplos contextos e
aspectos que estdo relacionados ao complexo contexto educacional (Chirinéa e Brandao,
2015} |Gusmao; Gusmao e Dias|, [2021)).

5. Conclusoes

Este estudo teve como objetivo a investigacdo do IDEB a partir de bases de dados
disponibilizadas no portal de Microdados do INEP. Destaca-se a integracdo das bases do
Censo Escolar da Educagao Bésica e do SAEB, além da coleta manual da nota de IDEB
das escolas. A integracdo das bases foi feita a partir do cédigo das escolas e foi criada
uma varidvel dependente de acordo com a média do IDEB das escolas.

Os resultados deste estudo demonstraram como a computagdo €, mais
especificamente, a mineracdo de dados, podem contribuir para a anélise de importantes
questdes relacionadas a educagdo e para a melhoria do sistema educacional, apontando
relevantes aspectos que devem ser considerados ao se pensar politicas publicas,
especialmente as educacionais. Aspectos que merecem destaque a partir dos resultados
encontrados sdo: a importancia do investimento em educacio para a melhoria da estrutura
material da escola; importancia da qualificagdo profissional do docente; e a necessidade
do combate a desigualdade social.

Nesse sentido, 0s objetivos estabelecidos foram alcancados, tendo sido possivel
identificar as técnicas de mineracdo de dados mais eficientes para o estudo em questio
e as varidveis associadas ao IDEB.A partir das anédlises realizadas, pode-se perceber que
varios aspectos podem estar relacionados as notas do IDEB, dentre eles a renda familiar,
a formacdo académica dos responsaveis, as condi¢des da estrutura fisica das instituicoes
de ensino, bem como o nivel de especializa¢do dos professores. Esse panorama mostra a
importancia de avaliar o desempenho escolar por uma 6tica mais abrangente, ndo apenas
da perspectiva de testes em sala de aula, pois outros aspectos envolvendo aluno, professor,
instituicao de ensino também sdo importantes.

Para trabalhos futuros, pode-se realizar experimentos com bases de dados mais
robustas. Ademais, a insercdo de novas varidveis, tais como varidveis relacionadas
a gestdo escolar, politicas publicas educacionais, remuneracdo docente, investimento
governamental em educagdo, também pode levar a resultados relevantes. Por fim, a
adocao de outras abordagens de selecdo de atributos com o intuito de aumentar a acurécia,
pode ser uma abordagem a ser adotada em pesquisas futuras.
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